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 مقاله
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انه در درک يرا ييز عدم تواناين موضوع نيا يل اصليز است. دليبرانگچالش يانه امريرا يبرا ص احساسيتشخ

ن جهت ينو يص احساس از گفتار و ارائة روشيستم تشخيک سي يله، طراحن مقاياحساس کاربر است. هدف از ا

ک عملاً به ارتباط يچ ياستفاده شده است، اما ه يمتفاوت يهايژگينه از وين زميستم است. تاکنون در اين سيبهبود ا

نظر ه است، بهشتر پرداختين ارتباط بيک به ايونياند. چون موجک بنپرداخته ياحساس يهان دامنة صوت و حالتيب

ن پژوهش از موجک ين منظور، در ايا يکمک کند. برا يمختلف احساس يهاحالت يرسد بتواند در جداسازيم

ص خودکار احساسات از گفتار استفاده شده است. ي، در تشخيصوت يهاگنالياز س يژگياستخراج و يک برايونيب

ياز احساسات گفتار دارد، م يانسان درک خوب ک منطبق بر ساختار گوش انسان است و چونيونيساختارموجک ب

د باشد. ساختار يص خودکار احساسات از گفتار مفيتشخ يک برايونيتوان انتظار داشت که استفاده از موجک ب

ن دادگان شامل يشده است، که ا يابيارز يفارس ين و دادگان گفتار احساسيبرل يهاگاه دادهيپا يرو يشنهاديپ

ج يها هستند. نتانيو جز ا يعيو حالت طب يترس، خشم، ناراحت يانگر احساسات منفياه و بعبارات و جملاتي کوت

ص خودکار يتشخ يهاستميسه با سيدر مقا يعملکرد قابل قبول يشنهاديتم پيدهد الگوريها نشان مشيآزما

 دهد.ياحساسات از گفتار موجود ارائه م

 بانين بردار پشتيگاه داده، ماشيک، پايوني، موجک بيژگيراج وص احساسات از گفتار، استخيتشخ

 . مقدمه1
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Train=3627, Test=1718

Train=2363, Test=1287

Train=2055, Test=1270

Train=2768, Test=1067

Train=3252, Test=1515

Train=4900, Test=3062

Train=2927, Test=1541

Train=2236, Test=1281

Train=2028, Test=1330

Train=2213, Test=1372

 Train=3404, Test=1925
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6. Congruent: emotional lexical content articulated in 

congruent emotional prosody 

7. Incongruent: neutral lexical content articulated in 

various emotional prosody 

8. Baseline: both neutral and emotional lexical content 

articulated in neutral prosody 

9. Support Vector Mashine 

10. Gaurav 

11. HMM 

12. Bionic Wavelet Transform 

13. Basilar membrane Displacement 

14. stationary 

15. non-stationary 

16. overlap 

                                                                       

18. radial basis function 

20. oerceptual wavelet transform (PWP) 

21 MFCC 

22. Msel Frequency Cepstal Cofficients 

23. Formants 

24. Jitter 


